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Inhoud workshop Data en Mobiliteit

ÅDoel van digitalisering en mobiliteitsdata

ÅDatagedreven werken op basis van gezamenlijke inzichten

ÅVoorbeelden relevantie digitalisering voor marktpartijen

 

ÅUitleg AI met praktijkvoorbeeld verkeersbordendetectie

Åé in gesprek



Reiziger krijgt 

goede reisadviezen 

voor en tijdens zijn reis

Onze gezamenlijke 

opgaven beter 

begrijpen en goede 

investeringsbesluiten 

door betere inzichten

Onze (wettelijke) 

taken beter uitvoeren 

tegen lagere kosten

Financiële voordelen

door op gebied van

data samen te werken

Doel van digitalisering en mobiliteitsdata

Stuurinformatie op bestuurlijk 

en asset owner niveau 

Afspraken en verplichtingen 

zoals de ITS-richtlijn, 

basisregistraties, digitaal 

stelsel mobiliteitsdata

Maximumsnelheden, 

wegwerkzaamheden, 

evenementen, é

Minder ontwikkel- en 

licentiekosten

Afstemming in regionaal 

datateam (RDT)



Datagedreven werken op basis van gezamenlijke inzichten

ÅVerkeerstellingen: auto, vracht, fiets, openbaar vervoer

ÅVerkeersprognoses: auto, vracht, fiets, openbaar 

vervoer

ÅDoorstroming op basis van Floating Car Data

ÅVerkeersongevallen

ÅWegwerkzaamheden: plannen én actueel melden

ÅVerplaatsingsdata uit steekproef gevolgde Brabanders

ÅDataportaal.brabant.nl geeft toegang tot data, 

informatie en inzichten ten behoeve van projecten



Voorbeelden relevantie digitalisering voor marktpartijen 

ÅVerkeerstellingen en verkeersprognoses

Verkeersprognoses op basis van correcte uitgangspunten (verkeerstellingen, ontwikkelingen)

Beperken risicoôs in juridische procedures bij realisatie infra, woningen en bedrijvigheid

ÅWegwerkzaamheden (plannen in Melvin/LTC)

Geplande wegwerkzaamheden nauwkeurig in systemen voor betere navigatiesystemen

Minder irritatie bij weggebruikers en bijdrage aan verkeersveiligheid (ñVeilig werkenò)

ÅActueel Melden met IDEA

Geplande wegwerkzaamheden en afsluitingen valideren met real-time Floating Car Data 

Geautomatiseerd actueel melden in plaats van administratieve taak bij aannemers

Dit is nu nog een algoritmeé maar kan het straks ook op basis van AI? 



VERKEERSBORDEN 
DETECTIE
End-to-end deep learning 
project in samenwerking met 
JADS

A N D Y  

H U U B

R O M A N



Menti



Casus

ÅNationale inventarisatie Rijk 2020

ÅOmvat niet alle borden

ÅVerschil ontstaan in huidige situatie en asset

management systeem

ÅDeep Learning Model!



Deep 

Learning?





Machine Learning
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2 Learning Parameters

Machine Learning Model
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3 Learning Parameters

x1 x2 x3 y
6,6 7,2 3,8 39,6
6,4 6,1 9,6 29,6
5,7 7,0 2,5 34,4
7,2 2,7 6,3 25,7
9,9 1,6 7,9 34,5
7,8 8,8 1,2 39,9
в в в в

x1 x2 x3 x4 y
6,6 7,2 3,8 5,0 39,6
6,4 6,1 9,6 8,5 29,6
5,7 7,0 2,5 4,3 34,4
7,2 2,7 6,3 7,6 25,7
9,9 1,6 7,9 9,2 34,5
7,8 8,8 1,2 3,4 39,9
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x1 x2 x3 x4 x5 y
6,6 7,2 3,8 5,0 7,2 39,6
6,4 6,1 9,6 8,5 13,0 29,6
5,7 7,0 2,5 4,3 89,8 34,4
7,2 2,7 6,3 7,6 7,2 25,7
9,9 1,6 7,9 9,2 0,1 34,5
7,8 8,8 1,2 3,4 6,7 39,9
в в в в в в
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Deep Learning









Deep Learning



Universal Approximation Theory

џcĲƣЮuniversal approximation theorem bewijst formeel dat: 
een neuraal netwerk met ten minste één verborgen laag elke 

continue functie kan benaderen met een gewenste 
nauwkeurigheidsgraad, mits voldoende neuronen en een 
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Black box model



Black box model


